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in-tel-li-gence ar-ti-fi-cielle

nom: intelligence artificielle ; nom: IA; premiere utilisation connue: 1955

L'ensemble de théories et de techniques mises en ceuvre en vue de réaliser des machines
capables de simuler l'intelligence



1920s: ler ordingteur
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2016 & 2017: AlphaGo et Alp



2017: Libratus Program



Les compagnies dans la course a I’'lA

=" Microsoft

amazon QZ r“’":)IA@AIiI%roup




A centre for excellence in artificial intelligence is coming to
Mile-EXx

Complex Is calied O Mile Ex and is at the corner of StUrbain and St-Zotique streets
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L'IA “générale” qui peut accomplir les taches comme un
étre humain, est encore loin d'étre une réalité
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3 stages of Al
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Narrow Al  General Al Super Al
Weak Al Strong Al

Creditt Owis Noesse!

L'lA a déja surmonté la complexité et |'ambiguité du monde réel
pour dépasser certaines capacités humaines.



POURQUOI ON S'EXCITE AUJOURD'HUI?



>90%

de toutes les
données ont été
générées durant
les 2 dernieres
annees

...c'est vrai
pour les 30
dernieres
\ ﬂannées
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Ox le pouvoir de calcul d'ici 2025



Artificial Intelligence

Thinking actions
(e.g. Spreadsheets)

Machine Learning

Systems that can extract patterns & predict
outcomes
(e.g. Spam Classifier)

Deep Learning

Multi-layer neural networks that
self-learn

(e.g. Google Photos)

Les récents succes
sont en grande
partie dus aux
progres dans une
catégorie d'lA
appelée
apprentissage
profond.






Les premiers adeptes de I'lA commencent déja a surpasser leurs
homologues de |'industrie.

Self-reported current profit
Difference from industry average (unweighted) (percentage points)
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High tech and l\
Telecommunications
Automotive and assembly
Financial services <
Utilities and resources } A A Adopters with proactive strategy

Transportation and logjistics , ,
P d Partial Al adopters or experimenters

Consumer packaged goods //
. B Non-adopters
Retail
. \ 1

Education

Health Care

Building materials and construction
Professional services

Travel and tourism A/

Source: MGl



Quelques secteurs de I'lA
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001101

Reconnaissance Reconnaissance Controle Résolution de
de la parole & d'image (automati-satio prob|éme5
NLP (vision) n complexes
& robotique) (prédiction,

segmentation)

Optimisation
des opérations
(senseurs,
defauts,
prévention)
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Interprétation automatique de contenu d’images
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http://cs.stanford.edu/people/karpathy/deepimagesent/



|A apprend a marcher — utilisant du RL

Source: DeepMind



|A pour une économie faible en carbone

teressantes

o . Quelques initiati



L’intelligence artificielle pour comprendre la realité
2\ HIGH RISK ALERT




Algorithmes predictifs
, pour une reduction de la
consommation d’énergie exemple de

Google




Utilisation I'lA pour un Design optimisé







Optimisation domotique connectée : de I'individu a la collectiviteé




Actions plus holistiques : Prendre les bonnes décisions
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A garder a I'ceil : Blockchain

Energy Consumption by Country Chart
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Le cas du Bitcoin fait réfléchir...

Source : digiconomist






A garder a I'ceil : véhicule autonome
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Pour une augmentation du partage et de I'électrification




L'IA |la plus efficace est invisible,
et nous assiste dans nos activités de tous les jours.

Popular on Netflix

Turn off predictiv

predictive
aiwlelrjtiyi" 1 ]9
Virtual personal Recommendation Location services Predictive text
assistants engines Waze, Google Maps, Google smart-reply,
Siri, Cortana, Netflix, Amazon, Open’able, Uber smartphone
Alexa/Echo, Now  Facebook newsfeed, keyboards

AirBnb

Al
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AlphaGo, chatbots, véhicules autonomes

Optimisation logistiqgue Automatisation de

processus robotisé

opportunites

Maintenance prédictive

Réduction de notre empreinte carbone

L'lceberg de I'lA

EAI



Qu’en pensez-vous?

Avez-vous des initiatives en |A pour une économie faible
en carbone?



